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ABSTRAK

Yanita Selly Meristika. 2013. Perbandingan K-Nearest Neighbor dan Fuzzy
K-Nearest Neighbor pada Diagnosis Penyakit Diabetes Melitus. Skripsi
Program Studi Teknik Informatika/llmu Komputer, Program Teknologi
Informasi dan llmu Komputer Universitas Brawijaya. Pembimbing : Drs.
Achmad Ridhok, M.Kom dan Lailil Muflikhah, S.Kom.

Pada perkembangan di dunia kedokteran saat ini, peneliti dan praktisi
memusatkan perhatiannya untuk mendeteksi Diabetes Melitus (DM) dan
mencegah atau menghambat berkembangnya komplikasi. Hal ini dikarenakan
banyaknya pasien terdiagnosis DM setelah terjadi komplikasi. Padahal DM bisa
diatasi jika dideteksi lebih cepat. Salah satu metode untuk pendeteksiannya dapat
menggunakan teknik data mining. Pada penelitian ini dilakukan perbandingan
antara dua metode yaitu K-Nearest Neighbor (K-NN) dan Fuzzy K-Nearest
Neighbor (FK-NN) untuk mendeteksi DM. Dataset DM diambil dari repositori
UCI diabetes Indian Pima yang terdiri dari data klinis pasien terdeteksi positif dan
negatif DM. K-NN merupakan teknik Kklasifikasi yang melakukan prediksi secara
tegas pada data uji berdasarkan k tetangg terdekat. Sedangkan FK-NN melakukan
prediksi data uji menggunakan nilai keanggotaan pada data uji di tiap kelas,
kemudian diambil kelas dengan nilai keanggotaan terbesar dari data uji sebagai
kelas hasil prediksi. Pengujian ini dilakukan terhadap 4 jumlah data latih yang
berbeda yaitu 80, 130, 180, dan 230 dengan menggunakan jumlah data uji yang
sama Yaitu 50 data. Hasil pengujian yang dilakukan menunjukkan tingkat akurasi
tertinggi terdapat pada FK-NN yakni mencapai 98%. Sedangkan K-NN akurasi
tertingginya hanya mencapai 96%. Ini berarti Fuzzy K-Nearest Neighbor

memberikan prediksi yang lebih baik dibandingkan K-Nearest Neighbor.

Kata kunci : Diabetes Melitus, Indian Pima, perbandingan, FKNN, KNN



ABSTRACT

Yanita Selly Meristika. 2013. Comparison of K-Nearest Neighbor and Fuzzy
K-Nearest Neighbor on the Diagnosis of Diabetes Mellitus Disease. Minor
Thesis Program of Study Information Technology / Computer Science,
Program of Technology Information and Computer Science University of
Brawijaya. Advisor : Drs. Achmad Ridhok, M.Kom and Lailil Muflikhah,
S.Kom.

On the progress of medical world today, researchers and practitioners are
focusing on detect of diabetes mellitus (DM) and prevent or inhibit the
complication evolving. It is because of there are many patients diagnosed with
diabetes after complications occur. Whereas, DM can be treated if detected more
quickly. One of the methods to detect them is data mining techniques. In this
research, | use the comparison between the two methods to detect diabetes, they
are the K-Nearest Neighbor (K-NN) and Fuzzy K-Nearest Neighbor (FK-NN).
DM datasets are taken from the UCI repository diabetic of Pima Indians that
consists of clinical data patients who are diagnosed with positive and negative
diabetes. K-NN is a classification technique that explicitly predict test data based
on the nearest neighbors of k. While FK-NN predict data using the membership
values on test data in each clas, and then taken a class with the largest
membership value of the test data as a class prediction results. This Research is
conducted on 4 different amount of training data, they are 80, 130, 180, and 230
then each of them using 50 data. The results of the tests show the highest level of
accuracy is found in the FK - NN, reaching 98%. While K - NN highest accuracy
only reaches 96%. It means that Fuzzy K-Nearest Neighbor gives a better

prediction than the K - Nearest Neighbor.

Keywords : Diabetes Mellitus, Pima Indians, comparison, FKNN, KNN
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