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ABSTRAK

Arya Perdana. 2017. PENERAPAN ALGORITMA SUPPORT VECTOR MACHINE
(SVM) PADA PENGKLASIFIKASIAN PENYAKIT KEJIWAAN SKIZOFRENIA
(Studi Kasus: RSJ. Radjiman Wediodiningrat, Lawang), Skripsi Progra Studi
Teknik Informatika, Fakultas llmu Komputer, Univesitas Brawijaya, Malang.
Dosen Pembimbing: Muhammad Tanzil Furqon, S.Kom, M.CompSc dan Indriati,
S.T,M.Kom.

Skizofrenia merupakan penyakit yang menyerang kejiwaan sesorang,
sehingga mengakibatkan tingkah laku dengan pola pikir tidak sesuai. Salah satu
penyebab seseorang menderita skizofrenia adalah stress dan juga memiliki
tekanan hidup yang berat dari berbagai aspek kehidupan. Support Vector
Machine (SVM) adalah suatu algoritme yang dapat mengklasifikasikan jenis
penyakit skizofrenia. Data yang digunakan pada penelitian ini adalah sebanyak 11
data yang terbagi menjadi 5 kelas. Kelas pada penelitian ini mewakilkan 5 jenis
penyakit pada  Skizofrenia vyaitu paranoid, hebefrenik, katatonik,
undifferentiated, dan simpleks. Pada dasarnya algoritme SVM merupakan
metode klasifikasi linear, sehingga digunakan suatu kernel untuk mengatasi data
yang bersifat nonlinear. Pada penelitian ini digunakan juga konsep One Against
All untuk mengatasi permasalahan multiclass. Hasil akhir dari penelitian ini
menghasilkan rata-rata akurasi tertinggi sebesar 50,09 %, dengan nilai konstanta
A=1;,C=0,1; vy =0,1; itermax = 100; € = 0,01; dan juga menggunakan kernel
polynomial. Pengujian pada penelitian ini menggunakan pengujian K-Fold Cross
Validation, dengan menggunakan 11 fold.

Kata kunci: Skizofrenia, Support Vector Machine, One Against All
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ABSTRACT

Arya Perdana. 2017. IMPLEMENTATION OF SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM)
ALGORITHM OF CLASSIFICATION OF SCHIZOPHRENIA, Thesis of Informatics
Study Program, Faculty of Computer Science, Brawijaya University, Malang.
Advisor: Muhammad Tanzil Furgon, S.Kom, M.CompSc and Indriati, S.T,
M.Kom.

Schizophrenia is a disease that attacks a person's psyche, and resulting
in behavior with an inappropriate mindset. One of the causes of a person
suffering from schizophrenia is stress and also has severe life pressures from
various aspects of life. Support Vector Machine (SVM) is an algorithm that can
classify types of schizophrenia. The data used in this research is as much as 11
data which is divided into 5 classes. Classes in this study represent five types of
diseases in schizophrenia are paranoid, hebefrenik, catatonic, undifferentiated,
and simplex. Basically SVM algorithm is a method of linear classification, so that
a kernel is used to overcome nonlinear data. In this research is also used One
Against All concept to solve multiclass problem. The end result of this research
resulted in the highest accuracy of 50.09%, with constant value A =1, C=0,1;y =
0.1; itermax = 100; € = 0.01; and also uses polynomial kernels. Tests in this study
using K-Fold Cross Validation test, using 11 fold.

Keywords: Schizophrenia, Support Vector Machine, One Against All
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