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ABSTRAK

Perkembangan teknologi yang makin pesat telah merambah ke semua
bidang aspek kehidupan, tidak terkecuali dalam dunia kesehatan. Dalam dunia
kesehatan, sebuah penyakit yaitu kanker payudara mengalami peningkatan
penderita di Amerika selama 30 tahun terakhir ini. Awalnya 1 dari 30 perempuan
sekarang menjadi 1 dari 8 perempuan. Data kanker payudara hanya akan menjadi
sekumpulan data yang tidak berguna jika tidak dilakukan penggalian data
terhadapnya. Yang menjadi pertanyaan untuk data-data yang semakin
menggunung jumlahnya dari waktu ke waktu itu adalah mau diapakan data-data
tersebut. Apakah hanya untuk laporan akhir tahun, kemudian dibuang?. Tentu
sayang sekali jika data-data tersebut tidak dimanfaatkan untuk keperluan
perusahaan atau instansi itu sendiri. Banyak informasi terpendam yang dapat
diambil dari sekumpulan data tersebut sehingga dapat memberikan suatu
pengetahuan untuk penentuan kebijakan. Menggali data dapat dilakukan dengan
cara mengklasifikasikan data penderita kanker payudara menjadi beberapa
kelompok. Dari masalah tersebut pada penelitian ini digunakan pengklusteran K-
Means dengan Naive Bayes. Pada K-Means dilakukan pengelompokkan data ke
dalam 3 klaster (jinak, mungkin, ganas). Selanjutnya hasil ‘mungkin’ akan dicari
peluangnya dengan menggunakan Naive Bayes. Penggunaan K-Means dan Naive
Bayes pada dataset kanker payudara memberikan akurasi tertinggi sebesar 97,72%
dan akurasi terendah 96,02%. Penggunaan metode ini tepat untuk penentuan
kategori kelas data kanker payudara. Terbukti dari hasil perhitungan akurasi
pengujian data uji setiap skenario melebihi akurasi standar untuk kelayakan
sistem.

Kata Kunci: Kanker payudara, metode Klustering, algoritma naive bayes,
algoritma k-means.
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IMPLEMENTATION OF THE CLUSTERING METHOD FOR
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ABSTRACT

Rapid technological development has penetrated into all areas of aspects
of life, not least in the world of health. In the medical world, a disease that breast
cancer patients in the us has increased over the last 30 years. Originally one of 30
women now become one of 8 women. Breast cancer data will only be a set of data
that is useless if it does not do data mining against it. The question for the data
that is mounting the amount of time that is what to do with these data. Is it just for
the end of year report, then discarded ?. Of course a pity if such data are not used
for the purposes of the company or institution itself. Many hidden information
that can be retrieved from the data set so as to provide a knowledge for policy.
Digging data can be done by classifying the data of breast cancer patients into
several groups. Of the problem in this study used the k-means clustering with
naive bayes. In the k-means carried grouping data into 3 clusters (benign, perhaps,
malignant). Furthermore, the results 'perhaps' be searched using naive bayes
chances. The use of k-means and naive bayes on breast cancer dataset provides
the highest accuracy of 97.72% and 96.02% lowest accuracy. The use of this
method is appropriate for determining breast cancer data class category. Evident
from the calculation accuracy of the test data test every scenario exceeds the
standards for eligibility system accuracy.

Keywords: Breast cancer, clustering method, naive bayes algorithm, k-means
algorithm.
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